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Introducao ao Modelo Vetorial

v' Modelo de Decomposicdo

v" A carga é decomposta nas variaveis que
a explicam

v Eliminacdo de problemas de co-
integracao

v/ Otimiza¢do do melhor ajuste para o
conjunto de variaveis oferecidas

v' Modelo de Projecdo da Demanda

v' Pode ser aplicado a qualquer tipo de
analise - energia, demanda, ponta,
faturamento, etc...

v' Diferentemente dos modelos tradicionais,
as incertezas ficam com as varidveis
explicativas e nao sao incorporadas
dentro do modelo

v Um mesmo modelo para varios cenarios
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Apresentacao da Plataforma
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v Visualizacdo das curvas de carga e das varidveis v Acompanhamento de tarefas contabeis para
explicativas distribuidoras

Ajuste das datas e de previsao do modelo v’ Salvar os modelos e os cendrios elaborados

Diferentes ferramentas disponiveis (projecdo manual, v Exportar os resultados no formato Excel

automatica, sazonalidade, dias uteis, etc...)
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Projecao Manual

v Projecdo de carga manual
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Projecao Manual
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Projecao Manual

v Desvios na projecao

Erro %
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Projecao Automatica

v" Visualizacdo direta dos indices de correlacdo das variaveis explicativas
v’ Consideragio os efeitos Dias Uteis e Sazonalidade
v" Combinacdo das variaveis explicativas em um modulo automatico

v' Usuario fica no controle do modelo e pode adicionar outras variaveis no modelo final
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Ajuste Manual do Modelo

1. O modelo identificou a combinacao Confianga Consumidor + Total Crédito Rural +
Temperatura SE

2. A curva de previsao modelada se encontra na tela principal e é comparada com a curva
de carga realizada

3. O modelo retornou um erro médio de 1,08% no periodo de previsao com desvio
ligeiramente negativo
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Ajuste Manual do Modelo

1. Adicionamos manualmente as variaveis PIB Total, NUCI e Taxa de Desocupacao
para melhorar o desempenho do modelo
2. Com isso, o modelo retornou um erro médio de 0,92% no periodo de previsao e

os erros ficaram centrados
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Grafico de Barras e Exportacao

1. O grafico de barras do modelo indica a participacao de cada variavel no modelo

2. Na tela inicial, aplicamos a ferramenta “Retira Efeito Dias Uteis” para considerar os
futuros feriados e emendas de feriado

3. A curva de previsao de carga pode ser exportada no formato Excel
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